~ <
=)
oL «
el =
S&% c
70 9 z
SES 2
=
o 2
5= . 2 =
& = e s £ % =
O N o p— < o < E K
O M = AT g —
=23 z ER g GF: <
<Z g 2 Z o2 = z >
B X <« S = 8 = N = < < 3
=55 - z 5 3 = S £ 2
= o £ < & o » 2 A = z % 9
27 5 2 = 3 T 2 3 Z — = x 5
QU< © =5 5 b D 5 N C = =
M - = s =2 1% S 2 — 4 < =
n <= 5 ~ s 8 £ g g
82 E g F 5 = S
22T < 5 2 3 =° 2
]
[=
o0 5 -
2 < = -
® Z 2 =
U= =
- O < Z.
- ’ z
50
< =
>
@ Hak cipta milik IBI KKG (Institut Bisnis dan Informatika Kwik Kian Gie) _Bmﬁﬂ—_n Wmmsmm Qm-.- _-.-.moq.smﬁm—nm —A<<_—A —Amms mmm
Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang
gl 1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
@m\mw a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan,
penulisan kritik dan tinjauan suatu masalah.
W&ﬁwmmwwﬂm@ﬁ b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar IBIKKG.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun
tanpa izin IBIKKG.



g3
C L«
a, B _mn.. (a3
& 0 T
- m &
w O M
SES z
=S < - =
A=k g z
SZS - Z %
oK & = = <

z - m @ b= : v

< <= £ T = o T = E &

= S o R 2 F 3 g : P = S 8

£ 5 255 S<8§ 3 : = : Z z

= & 8z, 8§ £ % = B .5 g S E

< = Sy« = 3 4 o 8 oz = 7

> Mg 2 EE G E ENoN ¥ z 3

N N r— -m Y i -m P L — .A

2 7% 2 A5 %2 5 F £ : -
<0 E S 3 =]
.- o = = o
=Zx - = 2
SE7 o Z
583 -
g =X S
o M m W..
e =
= M < 7
—_ — z
<~
Z@
<>

@ Hak cipta milik IBI KKG (Institut Bisnis dan Informatika Kwik Kian Gie) _=mﬂmn=ﬁ Wmu:mm Qm-._ _Sﬂo_‘smﬂm—ﬂm —AE_—A —Qm: mmm
Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang
1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
@ a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan,
penulisan kritik dan tinjauan suatu masalah.
HAAP\W%:HMWPG%MME b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar IBIKKG.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun
tanpa izin IBIKKG.



‘OyVIg] uiz! eduey

undede ynjuaq wejep 1ul sijny eAuey ynanyas neje ueibeqgas yeAueqiadwaw uep ueywnwnbusw buede)iq -z

‘OyM|g| Jelem buek uebunuaday ueyibniaw yepny uediinbuad q

919 NV MY

"yejesew niens ueneluly uep yiidy uesijnuad

‘uedode) ueunsnAuad ‘yerw eAsey uesnnuad ‘uennauad ‘ueyipipuad uebunuaday ynjun eAuey uediynbusd e

KATA PENGANTAR

@

o 2

% Pditama-tama, marilah kita panjatkan puji syukur kami kepada Tuhan Yang Maha Esa

g =4

%at@ r%_lmat dan karunia-Nya sehingga peneliti dapat menyelesaikan proposal skripsi

S5 o =

Ed%igal% judul “Analisis Komparasi model Algoritma Support Vector Machine dan

EK:EJ ea%:st Neighbour Pada Klasifikasi Kualitas Udara Kota Jakarta” dengan tepat waktu.

;%T‘ é Dgpgan ilmu dan pembelajaran yang telah disampaikan oleh para dosen, peneliti telah
c

gmgmpg&oleh banyak pengetahuan untuk menyusun karya akhir yang mencakup analisis

53 3

ji)_k% pa%asi algoritma data mining secara maksimal, yang merupakan syarat untuk

ém%mp@hroleh gelar Sarjana Komputer

g Pé}eliti telah menerima bantuan dari banyak orang yang telah membantu mereka

%neny%saikan skripsi ini. Oleh sebab itu, penulis ingin mengucapkan terima kasih yang

ouawl

sebesagbesarnya kepada:
L

=

o
1. @Bapak Joko Susilo, S.Kom, M.M., M.Kom. selaku kepala program studi Sistem
Informasi dan Teknik Informatika yang memberikan arahan dari awal hingga akhir

gpenulisan karya akhir.
-

2.EBapak Budi Wasito, S.Kom., M.M., M.Kom. selaku dosen pembimbing yang
-

gmemberikan arahan dari awal hingga akhir penulisan karya akhir.

3Para dosen Institut Bisnis dan Informatika Kwik Kian Gie khususnya dalam
Q.

o R . . . .
= program studi Sistem Informasi dan Teknik Informatika yang telah membina dan

:Jaquins ueyingaAuaw uep ueyuwniue

=
a'inembekali ilmu selama perkuliahan.

q
4.§ Keluarga yang selalu memberikan dukungan dan motivasi selama penulisan skripsi.
-

5.§Teman-teman pada kampus Institut Bisnis dan Informatika Kwik Kian Gie terutama

Epada jurusan Sistem Informasi dan Teknik Informatika angkatan 2020 yang

x
amemberikan semangat dan dukungan secara fisik maupun mental.

)
=
@ 111
o



Jakarta, 27 Maret 2024
Yudha Aryadi Sani

Z 5
= & &
£ g ©
Q e v .
= g < =
fen) Q o =
5 s 2
< = an R
= b o
£ S S <
2 oz >3
- )
2 G =l
) <
g -~
O = =
Bl 8 £
§ & - & 8
= h g Y [
= § 2 <= 3
S S B = Y
= & E & &
< 2 E Z
E e 7z £ Z -z
5 g2 2 %
) -
§ = & § &
s g & £ zZ
= 2 g & =
) g e < )
§ %2 2z 2 g
& 2 g ¥ 3
< d Ra) (] .n
2 5§ & & 2
< Q. Q g
< - & £ 2
. p— d k —
5§ £ 3 2 =
2 . g 8 =
S £ 5 = 3
S s &0 5
5) < = < )
< = =
E £ £ = &
- D) o >
= T g = g
> @ H n.u% mili& 1Bl KKG (Institut Bisnis dan Informatika Kwik Kian Gie) H ieni H H H
o
S % % ,W Institut Bisnis dan Informatika Kwik Kian Gie
g .m I%.m Cipta Dilindungi Undang-Undang
- A.g_mﬂm:@ Bmya@c:c sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
@ a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan,
KWIK KIAN GIE Um:c:m.m: _Q._:_» dan :Emcm: suatu Bmmm_mj. .
SCHOOL OF BUSINESS b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar IBIKKG.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun
tanpa izin IBIKKG.



"OWMIg| uizi eduey

undede ynjuaq wejep Ul siny eAJey yninyas neje uelbeqas yeAueqiadwawl uep ueywnunbuaw buede)iq ‘g

‘OyM|g| Jelem buek uebunuaday ueyibniaw yepny uediinbuad q

"yejesew niens ueneluly uep ynidy uesijnuad

‘uedode) ueunsnAuad ‘yerw) eAiey uesinuad ‘uennauad ‘uex!p!puad uebunuaday >1m,un E/(ueq uediynbuay

e

ABSTRAK

Yudha® Aryadi Sani / 41200210 / Analisis Komparasi Model Support Vector Machine dan
“K-Neafest Neighbor Pada Klasifikasi Kualitas Udara Kota Jakarta / Pembimbing: Budi
CWas1to S.Kom, M.M., M.Kom.

Pdlusi udara telah menjadi salah satu tantangan lingkungan terbesar di seluruh dunia,
odan tidak terkecuali bagi Kota Jakarta sebagai ibu kota Indonesia. Jakarta, sebagai salah
5

©saﬁ1 kota terpadat di dunia, menghadapi masalah serius dalam memastikan kualitas udara

C

alang séhat bagi penduduknya. Dampak dari polusi udara ini tidak hanya terbatas pada
g”’kqgehatan manusia, tetapi juga merusak lingkungan secara keseluruhan, termasuk tanaman
2dan ekosistem air. Dalam upaya untuk mengatasi masalah ini, banyak penelitian telah

Q

jdlﬁkukan untuk mengembangkan model prediksi yang dapat memberikan perkiraan
gfcn@kat kualitas udara di Kota Jakarta. Dua model pemodelan yang dapat digunakan dalam
“kdnteks ini adalah Support Vector Machine (SVM) dan K-Nearest Neighbors (KNN).

QPechlelitian ini bertujuan untuk membandingkan kinerja model algoritma SVM dengan

Ea}goritma KNN dalam klasifikasi kualitas udara Kota Jakarta.

2
Q.
o Data mining merupakan seni dan ilmu untuk menemukan pengetahuan, wawasan, dan

~pola dalam data berdasarkan metodologi CRISP -DM (Cross Industry Standard Process
For Data Mining)

w bueue)l

n, eAdey y

Sumber data dalam penelitian ini adalah data indeks standar pencemaran udara (ISPU)
ota Jékarta yang didapatkan pada website satudata.jakarta.go.id

%um u

Penelitian ini membandingkan akurasi klasifikasi kualitas udara Kota Jakarta pada
= lgorltma Support vector Machine(SVM) dan K-Nearest Neighbor (KNN) menggunakan
gpython Hasil Komparasi ditentukan dengan tingkat akurasi dan score dari confusion
og_matrix. Hasil klasifikasi disajikan dalam bentuk Graphic User Interface dengan media
cantarmuka.

EDUSLU

Hasil perbandingan algoritma klasifikasi pada dua model dalam data mining
smenumjukkan bahwa algoritma Support Vector Machine (SVM) lebih unggul dari
cK-Nearest Neighbor (KNN). Hal ini terbukti dari tingkat akurasi yang lebih tinggi pada
‘E_SVM; khususnya dengan penggunaan kernel Rbf yang mencapai 97,05%, dibandingkan
2dengamy KNN yang memiliki akurasi sebesar 94,74% dengan parameter p=1 dan k=5.
=Selaimaitu, SVM juga menunjukkan nilai prediksi benar yang lebih tinggi dibandingkan
“dengan. KNN. Dalam rentang waktu 1 tahun secara keseluruhan mungkin cukup baik,
dengan kualitas sedang di angka lebih dari sama dengan 50 sampai 100. Namun, tetap
diperlwkan pengendalian untuk daerah kategori tidak sehat.

gaAusw ue

KataZKunci: Klasifikasi, Data Mining, Support Vector Machine, K-Nearest Neighbor,
Python, Akurasi, Confusion Matrix, Pencemaran Udara, ISPU, CRISP -DM.
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ABSTRACT

Yudh4 Aryadi Sani / 41200210 / Comparative Analysis of Support Vector Machine and
“K-Neafest Neighbor Models on Jakarta City Air Quality Classification / Advisor: Budi
“Wasito; S.Kom, M.M., M.Kom.

Aft pollution has become one of the biggest environmental challenges worldwide, and
gJa:kartét the capital city of Indonesia, is no exception. Jakarta, as one of the most populous
cities i the world, faces serious problems in ensuring healthy air quality for its residents.
uTh:e 1rnpact of this air pollution is not only limited to human health, but also damages the
@enéglronment as a whole, including plants and aquatic ecosystems. In an effort to address
Zthis issue, many studies have been conducted to develop prediction models that can
%pr%wde estimates of air quality levels in Jakarta City. Two modeling models that can be
%used ifr'this context are Support Vector Machine (SVM) and K-Nearest Neighbors (KNN).
CTI%S study aims to compare the performance of the SVM algorithm model with the KNN

Qalgorlthm in the classification of air quality in Jakarta City.

«

w bueue

S

n

C
CL

Y ynd

Déta mining is the art and science of discovering knowledge, insights, and patterns in
d%a based on the CRISP -DM (Cross Industry Standard Process For Data Mining)
ethodology

eAJe

11Ul SN rg

The data source in this study is the Jakarta air pollution standard index (ISPU) data
r“obtalned on the satudata.jakarta.go.id website.

5 This study compares the accuracy of the Jakarta City air quality classification on the
SSupportt vector Machine (SVM) and K-Nearest Neighbor (KNN) algorithms using python.
~Comparison results are determined by the level of accuracy and score of the confusion
“matrix=Classification results are presented in the form of a Graphic User Interface with
Smedia interface.

§ The comparison of classification algorithms on two models in data mining shows that
gthe Support Vector Machine (SVM) algorithm is superior to K-Nearest Neighbor (KNN).
&This 18, evident from the higher accuracy rate in SVM, especially with the use of the Rbf
“kerneFwhich reaches 97.05%, compared to KNN which has an accuracy of 94.74% with
“paraméters p = 1 and k = 5. In addition, SVM also shows a higher correct prediction value
gcomp@red to KNN. In a 1-year time span the overall quality may be quite good, with
cmodefte quality at more than equal to 50 to 100. However, control is still needed for the

~“unhealthy category areas.

u

Keywords: Classification, Data Mining, Support Vector Machine, K-Nearest
Neighbor, Python, Accuracy, Confusion Matrix, Air Pollution, ISPU, CRISP-DM.

vi
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1. D__mﬁ:ﬁ:%@ciu sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
@m@ a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan,
KWIK KIAN GIE penulisan kritik dan tinjauan suatu masalah.
SCHOOL OF é:zmm.m b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar IBIKKG.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun
tanpa izin IBIKKG.



